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Definición
Clasificación: Cuando la variable de 
respuesta del modelo es categórica. 

Tipos de clasificación
- Binaria: Sólo se utilizan dos categorías.

- Multiclase: más de dos  etiquetas de clase.
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Algoritmos de Clasificación

Regresión Logística

• Simplicidad
• Velocidad
• Entendimiento



Regresión Logística
Definición

Regresión Logística: Modelo estadístico utilizado para 
predecir un coeficiente asociado a la probabilidad de una 

variable binaria.  

Detalles
Como ya veremos difiere de la regresión lineal que predice 
valores continuos, en este caso nos limitamos a clasificar 

en categorías denotadas usualmente como 1 (presencia de 
la clase) y 0 (ausencia de la clase). 
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Regresión Logística

𝝆 = 𝒂𝟎 + 𝒂𝟏𝑿𝟏 + 𝒂𝟐𝑿𝟐 + …+ 𝒂𝒏𝑿𝒏

La solución consiste en encontrar el coeficiente 𝒂𝒊, asociado a la variable 𝑿𝒊. Lo 
encontraremos este para cada feature que tengamos disponible.

Se calcula las multiplicaciones y sumas. Así obtenemos el valor 𝝆 que se lo 
pasaremos a la función sigmoide, y nos entregará un valor contínuo entre 0 y 1. 



Regresión Logística

¡Vamos a probar!
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Métricas de
 Clasificación

- Reglas de Negocio
- Reglas estadísticas (Índice de Youden)
- Definición arbitraria (0.5 en predict de modelos)
- Todo esto va a afectar las métricas del modelo.



Métricas de
 Clasificación

Umbral definidoUmbral no definido

AUC PR

AUC ROC Matriz de confusión

Exactitud

Precisión

Sensibilidad

Coeficiente F-1



Matriz de confusión

Verdaderos positivos
TP

Falsos Positivos
FP

Falsos Negativos
FN

Verdaderos Negativos
TN
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Matriz de confusión
TP FP FNTN

TP TN

TP FP

TP

TP

TP

FN

Exactitud 
(Accuracy)

Precisión 
(Precision)

Sensibilidad 
(Recall)

De todos los casos, 
¿a cuántos les atiné? 

De todos los que predije como 1,
¿a cuantos les atiné?

De todos los que en realidad eran 1, 
¿cuántos predije correctamente?

F1-score
Promedio armónico entre 
Precisión y Sensibilidad

P R

P R
2



AUC-ROC
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AUC-ROC

Podemos basarnos en esto como ayuda: 
• < 0.5 Modelo es pésimo, mejor no usarlo.
• = 0.5 Modelo es igual que lanzar una moneda.
• (0.5, 0.6) Modelo es malo, pero mejor que la suerte.
• [0.6, 0.75) Modelo es regular (Zona usual).
• [0.75, 0.80) Modelo es aceptable (Zona usual).
• [0.80, 0.90) Modelo es bueno (Zona Feliz).
• [0.90, 0.96) Modelo es muy bueno (Cuidado).
• [0.96, 1.0) Modelo es excelente (Cuidado).



AUC-ROC

¡Vamos a probar!
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Gracias por su atención
¿Dudas?
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